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Hallucination?

Reasoning
o f——

It appears "Eleni Metheniti" might be a misspelling or
unfamiliar combination, as no well-known figure by that

Who is Eleni Metheniti?

exact name exists in public records.

Reasonin
T e

Eleni Menegaki (often misspelled as Metheniti) is a highly
prominent Greek television presenter, radio host, and media
personality. She is one of the most recognizable and
influential figures in Greek entertainment.

DeepSeek-R1-0528

What is TALN 2025?

TALN 2025 is not a well-known term or concept with a specific
definition. TALN stands for "Traitement Automatique des
Langues Naturelles," which is French for "Natural Language
Processing" (NLP). Therefore, TALN 2025 might refer to the
state of Natural Language Processing technology and research
expected in the year 2025. However, without more context, it is

difficult to provide a precise definition.

NLP is a subfield of artificial intelligence that focuses on the
interaction between computers and human language. It
involves developing algorithms and models that can process,
understand, generate, and respond to natural language data.
TALN 2025 could refer to the future advancements and
breakthroughs in NLP research, such as improved machine
translation, sentiment analysis, question-answering systems,
and more sophisticated conversational agents. However, it is
essential to note that this is a speculative interpretation, and
the actual meaning of TALN 2025 may vary depending on the

context in which it is used.
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Taxonomie des hallucinations

Hallucinations de fidelité Erreurs de faits Fabrication de faits

4+ incohérences 4+ erreurs d'entités 4+ hallucinations
d'instruction 4+ erreurs de relation invérifiables

4+ incohérences de 4 erreurs 4+ hallucinations de
contexte d'incomplétude surproclamation

4+ incohérences logiques 4 erreurs

d'obsolescence
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Hallucinations de fidelité

Incohérences d'instruction: le modele ne suit pas les instructions de l'utilisateur

e.g. demander au modéle de traduire une question — le modéle répond a la question

Incohérences de contexte: la sortie ne correspond pas aux instructions de
l'utilisateur

e.g. demander une recette de pizza végétalienne — génére une recette avec du fromage

Incohérences logiques: la sortie ne suit pas les étapes logiques du raisonnement

e.g. erreurs dans les calculs mathématiques
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Erreurs de faits

Erreurs d'entités: le texte généré contient des entités incorrectes

e.g. requéte sur des scientifiques slovenes — liste des slovenes ayant d'autres emplois

Erreurs de relation: le texte généré contient des entités/événements existants, mais
avec une relation incorrecte

e.g. "Léon Marchand a remporté une médaille olympique aux JO d'été de 2020 a Tokyo."

Erreurs d'incomplétude: le texte généré ne contient pas de Faits complets

e.g. demander les tarifs d'un musée — ne répondre qu'avec le plein tarif

Erreurs d'obsolescence:

e.g. demander qui est le premier ministre actuel — Elisabeth Borne
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peuvent pas étre vérifiés ou sont facilement éliminés
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Fabrication de faits

Hallucinations invérifiables: le texte généré contient des faits inventés, qui ne
peuvent pas étre vérifiés ou sont facilement éliminés

e.g. "Le Parthénon a été construit au 10e siecle apres J.-C."

Hallucinations de surproclamation: le texte généré contient des faits inventés,
plausibles mais pas vérifiables
e.g. l'utilisateur demande des informations médicales — réponse qui peut étre

correcte... ou dangereusement pas
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Causes des hallucinations

4 Données de pré-entrainement:
o données contenants des erreurs, des biais, vérification impossible

o impossible de MAJ les jeux de données tout le temps!

4 Pré-entrainement:
o modélisation causale du langage — limitation des relations contextuelles
o seuil d’apprenabilité — les faits frégquents sont Favorisés

o hallucinations inhérentes? observations mathématiques

4 SFT: risque de surapprentissage, forcé de répondre Risque de

4 RLHF: forcé de s'aligner sur le feedback humain que ses compétences sycophantie!
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Détecter les hallucinations

4 Métriques basées sur les faits:

o extractions de faits + comparer a des sources de connaissances externes

4 Métriques basées sur la classification:

o methodes traditionnelles de TALN possibles, mais pas toujours applicables

4 Maétriques basées sur QA:
o choisir des réponses — produire des questions —

évaluer la fidélité des réponses en comparant source - cible
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Détecter les hallucinations

4 Estimation de lincertitude:
o probabilités, weights, entropie etc... disponible que pour modeéles open-source

o méthodes adversarial

4 Métriques basées sur les LLM
n o n n 2 n
o "LLMs-as-judge" ou "Auto-evaluation
o générer questions de vérification, évaluer le contenu d'une réponse générée
o répondre + évaluer en méme temps

o générer une explication, son raisonnement
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Atténuer les hallucinations

4 Atténuer les hallucinations liées aux données:
o Filtrage des données : e.g. surechantillonnage, déduplication, hashing
o Knowledge Graphs. bases de connaissances en graphe/topologie

o  Retrieval-Augmented Generation: extraire + ajouter des compétences extérieures
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<4 Atténuer les hallucinations liées aux données

<4 Attéenuer les hallucinations liées a U'entrainement:
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Atténuer les hallucinations

<4 Atténuer les hallucinations liées aux données

<4 Atténuer les hallucinations liées a Uentrainement:
o Hallucinations liées au pré-entrainement: fenétres contextuelles, attention, objectifs
o Révision du modeéle: incorporer des connaissances, MAJ des couches, meta-learning

o Hallucinations liées a l'alignement:  annotations, données synthétiques, paires
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Atténuer les hallucinations

<4 Atténuer les hallucinations liées aux données
<4 Attéenuer les hallucinations liées a lentrainement

4 Atténuer les hallucinations liées au décodage:

o Décodage de la Factualité: ajuster la probabilité, encodage hiérarchique
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<4 Atténuer les hallucinations liées aux données
<4 Attéenuer les hallucinations liées a lentrainement

4 Atténuer les hallucinations liées au décodage:
o Décodage de la Factualité: ajuster la probabilité, encodage hiérarchique
o Décodage post-édition: auto-correction

o Décodage avec Consistance du contexte: distribution de sortie
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Atténuer les hallucinations

<4 Atténuer les hallucinations liées aux données

<4 Attéenuer les hallucinations liées a lentrainement

4 Atténuer les hallucinations liées au décodage:

(@)

(@)

(@)

Décodage de la factualité: ajuster la probabilité, encodage hiérarchique
Décodage post-édition: auto-correction

Décodage avec Consistance du contexte: distribution de sortie
Cohérence logique: Chain-of-Thought (CoT), modéles enseignant/éléve,

expressions symboliques
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Merci de votre attention!




